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принципиальность – случайность. Последний термин и служит идеологической 

основой для построения критерия оценки непротиворечивости. Как известно, 

нормальный закон распределения характерен для случайной ошибки 

измерений. Поэтому достаточно проверить статистическую гипотезу о 

подчиненности рассогласования данных эксперимента и реального поведения 

объекта НОРМАЛЬНОМУ ЗАКОНУ распределения с нулевым математическим 

ожиданием a = 0 (как у простой ошибки измерений без систематической 

погрешности). Для подтверждения или отвержения этой гипотезы используется

критерий Пирсона 22 ; при этом сравниваются две величины:
2
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где pi – вероятность попадания в i-й интервал нормально распределенной 

случайной величины с математическим ожиданием a = 0 и 

среднеквадратическим отклонением  = s; 
2
крит. ,n2
крит. ,n определяется по таблице распределения 2 при уровне 

значимости (вероятности совершить ошибку первого рода: отвергнуть 

верную гипотезу) с n = r–2 степенями свободы.

Если 2 2
наблюд. крит. ,n2
наблюд. ,n2

крит. , то различие статистического и гипотетического 

(нормального) законов распределения НЕЗНАЧИМО. Т.е. при заданном уровне 

значимости гипотезу о поведении рассогласования между экспериментом и 

"истиной", как случайной ошибки измерений, можно принять и можно считать 

результаты вычислительного эксперимента не противоречащими реальности. В 

случае противоположного неравенства: 2 2
наблюд. крит. ,n2
наблюд. ,n2

крит. расхождение 

ЗНАЧИМО (не может считаться случайным) и гипотезу следует отвергнуть, т.е. 

результаты вычислительного эксперимента противоречат реальному поведению 

объекта.

Как известно даже на бытовом уровне, для повышения ТОЧНОСТИ 

измерений проводят не одно измерение, а несколько. Это делается не из-за 

того, что какое-то из них может оказаться ошибочным, а из-за замечательного 
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